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　　«国民营养计划(２０１７－２０３０年)»[１]中指出,建
立健全从医院、社区到家庭的慢性病患者长期营养

管理模式可以有效预防和治疗某些慢性疾病,进而

改善其疾病结局.然而,个体对营养的需求因地域、
民族、性别、年龄和生理状况的不同而存在差异,且
遗传背景也会影响食物和营养素的消化、吸收、转运

和代谢等[２Ｇ４].因此,基于平均人群建立的膳食指南

可能不适用于特殊的慢性病患者群体,如何为慢性

病患者实施个性化的营养管理进而有效改善其疾病

结局成了亟待解决的现实问题.人工智能相关营养

管理在一定程度上满足了慢性病患者对医疗护理服

务中的营养精准管理需求,它不仅能为患者提供营

养评估、营养诊断、营养相关风险筛查以及个性化的

膳食推荐,还能通过动态调整来实现患者营养最优

化进而促进疾病转归[５Ｇ７].护理人员作为营养干预

实施中的主导者,整合营养相关信息,为患者提供动

态营养监测、评估、干预和结局评价的全程营养管理

是其重要的职责之一.鉴于此,本文就人工智能在

慢性病患者营养精准管理领域中的应用进展进行综

述,以期为优化我国慢性病患者全程营养管理提供

参考.

１　营养评估

人工智能相关营养评估指的是采用机器算法、
图像识别等人工智能技术对患者饮食摄入量、核心

营养素等进行精准估量、测算和评价[８].近年来,为
满足营养精准管理对食物和营养素摄入准确性、便
捷性的要求,一系列结合人工智能技术的客观评估

食物和能量摄入的替代方法应运而生.Ali等[９]研

究中,开发了一款具有食物记录和计算并自动生成

报告的手机应用程序,使用该手机应用程序和纸质

食物日记分别记录５４例慢性眼病患者至少３d的

食物摄入量并进行评估、比对.结果表明,营养师分

析的纸质食物日记与应用程序计算的各种营养素的

摄入量具有较好的一致性,从而证明该应用程序能

够替代传统食物评估方法,更客观、快速评估慢性眼

病患者食物和相关营养素的摄入量,同时该平台也为

后续大数据信息深度挖掘工作的开展奠定了基础.
人工智能的飞速发展为食品图像识别技术提供

了技术支持.食品图像识别是指利用计算机深度学

习对食物图像进行处理、分析和理解,进而实现智能

化食物记录并用于分析[１０Ｇ１１].Martin等[１２]研究中,

４０名超重和肥胖的成年人６d内利用智能手机拍摄

食物和餐盘的图像发送到服务器,通过人工智能对

图片进行识别,并采用机器算法和金标准双标记法

分别估计能量和营养素的摄入量.结果表明,两种

方法估算能量和常量营养素摄入量方面没有显著差

异.但是该食物图像识别方法仅限于每张图像只能

输出一个结果,因此不适用于含有多种食物或饮料

的图像.随后,为实现精准识别图像中任何数量的

食物和饮料,Mezgec等[１３]在完善食物记录系统基

础上,采用深度神经网络即完全卷积网络的分割方

法和基于深度残差网络的分割方法来架构食品和饮

料图像识别,从而实现食物检测、分割和识别,并运

用３D重建算法估计摄入食物的卡路里和常量营养

素含量.该研究表明基于人工智能的图像识别技术

不仅简化了膳食评估方法,加快了评估速度,以更简

单、更智能、更精准的方式记录饮食摄入量,还解决

了人工膳食评估方法的时间和经济成本高等问题.

２　营养诊断

人工智能相关营养诊断指借助智能手机应用程

序、电子健康记录等收集营养相关数据,采用机器学

习方法,如线性和逻辑回归、人工神经网络、决策树

等来明确受检者的营养状态,包括营养不良(营养不

足)、超重和肥胖、微量营养素异常等[１４].FinkelＧ
stein等[１５]使用行为风险因素监测系统数据基于非

线性回归模型预测肥胖患病率;Ergün[１６]采用多层感

知神经网络的数字模型建立自动化系统来识别和跟踪

肥胖;KarimiＧAlavijeh等[１７]采用决策树来明确受检者

是否为代谢综合征,包括中枢性肥胖、高甘油三脂血症、
高血压和血脂异常等.通过收集和挖掘大量纵向受试

者数据,包括性别、年龄、体重指数、腰围、腰臀比、血压

和身体成分等信息,结合个人遗传、生理状态、生活方式

等采用机器学习方法进行庞大数据集分析[１４,１７],明确
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受检者的营养状态,从而为精准的饮食、健康管理策

略的制订和实施提供依据.

３　营养相关预测

３．１　营养相关疾病风险预测　根据个体饮食摄入

种类和营养素摄入量,采用机器学习和深度学习等

人工智能技术对大数据进行分析,从而实现特定疾

病患病风险预测[６].Panaretos等[１８]对２０２０名高危

人群进行了１０年心血管疾病随访.通过收集的个

体摄入食物或营养物质为基础,结合 “心脏健康评

分”,预测包括心血管疾病、糖尿病、高血压和高胆固

醇的发病率.采用膳食信息结合数据分析对受试者

进行健康评估.其中数据分析分别采用多元线性回

归和两种机器学习方法(KＧ最邻近算法和随机森林

决策树).结果显示,多元线性回归预测准确率为

１６％~２２％,机器学习的准确率较高,约为４０％.
由此可见,基于多变量回归模型传统数据分析不适

合大型且更为复杂的数据,而机器学习能够识别更

加深层次的复杂模式,在慢性病患者营养领域中的

疾病风险预测方面显示出更为独特的优势.

３．２　餐后血糖预测　餐后血糖水平升高是糖尿病

前期和２型糖尿病的主要危险因素,但现有饮食干

预方法控制效果有限.Zeevi等[１９]通过监测８００位

慢性病患者７d的血糖水平发现,对于相同食物,个
体血糖水平差异较大,因而个性化的饮食建议才是

控制血糖效果的最佳方法.该研究团队设计了一种

机器学习算法,并基于该算法,采用盲法、随机对照

饮食干预测量１００位糖尿病患者的血液参数、饮食

习惯、人体测量学、体力活动和肠道菌群.结果表明

该机器学习算法准确预测了现实饮食中个性化的餐

后血糖反应,且饮食干预可显著降低餐后血糖反应.
该研究表明个性化饮食可以成功地改善餐后血糖升

高及其代谢后果.这为通过个性化饮食干预进而更

好地监测和管理糖尿病提供了基础.目前,越来越

多的手机应用程序被开发设计用来改善糖尿病患者

的自我管理,部分应用程序还被批准作为移动处方

建议患者进行治疗使用[２０].

４　营养干预

人工智能相关营养干预是指利用物联网技术、
人工智能技术、智能设备以及相关监测系统,实时掌

握干预对象在不同阶段的营养状况,通过动态监测

与评估对营养干预方案进行及时调整,从而实现营

养全程、系统、精准化的管理[６].Hallsworth等[２１]

使用人工智能干预系统在评估１６例非酒精性脂肪

性肝病患者营养需求后,对其进行为期１２周的饮食

和活动动态监测和干预,包括评估和反馈、最佳饮食

行为建议、协助制订目标和个性化计划来改变饮食

行为、干预后随访支持、自我监测等模块,结果表明

该系统能显著提升患者的营养管理依从性,智能化

地帮助患者维持准确的营养摄入以促进减肥,进而

改善自身肝脏功能.Berman 等[２２]使用 AI支持的

手机应用程序为１１８例糖尿病患者提供精准干预计

划,对患者进行营养评估后制订个性化的干预计划,
系统自动向患者推送包括饮食、体育活动、体重管理

相关宣教材料,通过分析体重检测和食物报告结果

再动态调整干预策略.结果显示,干预１２周后患者

的糖化血红蛋白值显著降低,且应用程序使用越频

繁,患者的血糖控制更好.Oka等[２３]开发出的一款

手机 APP,该应用程序采用 AI驱动的照片分析系

统,与市面上和自制超过１０万份菜单的数据库相

连,不仅能准确识别食物照片,还能给出最准确的能

量计算和营养素摄入量,并根据日本膳食摄入量标

准给出营养评估结果,最后进行个性化食物菜单定

制、饮食指导、监测和个性化的调整,从而实现全程

化、精准化的营养管理.此外,通过智能可穿戴设备

收集患者行为和饮食信息,利用 AI和机器学习系统

分析不同食物对于血糖的影响,定制营养方案,推荐

食谱[６];通过分析生物标志物(血液、唾液、尿液、粪
便等)、基因、微生物等得出个性化的健康状况和营

养需求,制订个性化健康方案,包括营养素、补充剂

推荐等,如采用３D 打印技术定制个性化维生素软

糖、定制不同成分比例蛋白粉[２４].

５　不足与展望

随着大数据、互联网的迅猛发展,人工智能在慢

性病患者营养精准管理领域的使用日益广泛.其在

生物医学营养领域研究中弥补了无法使用传统统计

方法有效分析大型数据集的不足,并展现出巨大的

潜能和应用价值.然而目前该领域应用过程中的膳

食摄入量评估精确度、国内食品大数据库的完善、促
进综合信息下的精准营养干预等问题仍亟待解决.

５．１　提高膳食摄入量评估精确度,保障营养干预可

靠性　移动技术为饮食评估提供了广泛的可行选

择,更容易融入日常生活.图像辅助方法可以通过

个人拍摄图片(动态图像)添加饮食场合细节来提高

传统饮食评估方法的准确性[２５].与传统评估方法

的结果相比,所有研究都借助图像减少了漏报.然

而未来依然需要更大样本量的研究来更好地解释用

户年龄、错误程度和成本对高精度评估膳食摄入的

影响,以保障营养干预的可靠性和可信度.

５．２　完善国内食品大数据库的建立,助力数据分析

与平台搭建　获取大量的、优质的数据是人工智能

方法的前提,因而专业数据库的建立与完善显得尤
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为重要.虽然国内已经研发了越来越多的食品相关

数据库[２６Ｇ２８],但是目前,食品科学领域的数据库类别

和数量与药物研发领域之间仍然还有很大的差距.
未来,可开发建立更多种类、更加完善的食品大数据

库,如食品添加剂的安全、食品成分、食品营养和食

品酶等方面来助力数据分析与平台搭建.

５．３　促进综合信息下的精准营养干预,推动人工智

能服务精准营养管理　从最基本的意义上说,精准

营养干预需要将人类的基因型、表现型与能增加获

得预期生理结果机会的饮食相匹配[２９].前提包括

两部分:第一是拥有准确测量人类遗传和分子特征

的能力;第二是能够准确测量食物和饮食的分子特

性.２１世纪初对人类基因组测序的能力已经促使

营养相关研究发生了革命性的变化,然而在测量食

物的分子特性方面进展却不大[３０].未来,随着人工

智能技术的不断进步,可以通过了解饮食分子特性

和观察特定个体的生理结果与社会行为特征,以促

进基于个体肠道菌群、遗传、生理和社会行为背景等

综合信息的精准营养干预,进一步推动人工智能服

务慢性病患者营养精准管理.

６　小结

当前,人工智能在慢性病患者营养领域正在不

断发展.将人工智能技术广泛运用到慢性病患者营养

精准管理领域中,不仅能改善其营养状况,促进疾病转

归,还能更有效地防控重大疾病.而当前,对于人工智

能技术在慢性病患者营养精准管理领域的实践和应用

还存在以下难题,包括膳食摄入量评估精确度、国内食

品大数据库的完善、促进综合信息下的精准营养干预等

问题,这些都需要我们在临床实践和应用中进行辩证地

对待,且还需要通过护理人员、研究开发者等各方面

持续努力,才能使其更好地适用于临床,进而真正实

现智能化的慢性病患者营养精准管理.
【关键词】　人工智能;慢性病患者;营养

doi:１０．３９６９/j．issn．２０９７Ｇ１８２６．２０２３．１０．０２２
【中图分类号 】　R４７２．９　　【文献标识码 】　A　　
【文章编号 】　２０９７Ｇ１８２６(２０２３)１０Ｇ００９２Ｇ０４

【参考文献】

[１]国务院办公厅．国务院办公厅关于印发国民营养计划(２０１７Ｇ２０３０
年)的通知[J]．中国食品卫生杂志,２０１７,２９(４):５１４Ｇ５１８．

[２]RAMOSＧLOPEZO,MILTONＧLASKIBARI,MARTíNEZJA．

Precisionnutritionbasedonphenotypicaltraitsandthe (epi)

genotype:nutrigeneticandnutrigenomicapproachesforobesity

care[J]．CurrOpinClinNutrMetabCare,２０２１,２４(４):３１５Ｇ３２５．
[３]RAMOSＧLOPEZO,MILAGROFI,ALLAYEE H,etal．Guide

forcurrentnutrigenetic,nutrigenomic,andnutriepigeneticapＧ

proachesforprecisionnutritioninvolvingthepreventionand

managementofchronicdiseasesassociated withobesity[J]．J

NutrigenetNutrigenomics,２０１７,１０(１Ｇ２):４３Ｇ６２．
[４]谢颖,童立纺,赵庆华．医养结合机构慢性病老人健康促进生活

方式与生活质量的相关性研究[J]．解放军护理杂志,２０２０,３７
(９):１Ｇ４．

[５]BUSH CL,BLUMBERGJB,ELＧSOHEMY A,etal．Toward

thedefinitionofpersonalizednutrition:aproposalbytheAmeriＧ

cannutritionassociation[J]．JAmCollNutr,２０２０,３９(１):５Ｇ１５．
[６]LIMKETKAIBN,MAULDINK,MANITIUSN,etal．Theage

ofartificialintelligence:useofdigitaltechnologyinclinicalnutriＧ

tion[J/OL]．[２０２３Ｇ０１Ｇ２０]．https://www．ncbi．nlm．nih．gov/pmc/

articles/PMC８１８６３６３/．DOI:１０．１００７/s４０１３７Ｇ０２１Ｇ００２９７Ｇ３．
[７]杜妍莹,董鼎辉,马锋,等．人工智能在护理领域的应用进展[J]．

解放军护理杂志,２０１９,３６(４):５８Ｇ６１．
[８]ELDRIDGEAL,PIERNASC,ILLNERAK,etal．EvaluationofnewtechＧ

nologyＧbasedtoolsfordietaryintakeassessmentＧanILSIEuropedietaryinＧ

takeandexposuretaskforceevaluation[J/OL]．[２０２３Ｇ０１Ｇ２０]．https://www．

mdpi．com/２０７２Ｇ６６４３/１１/１/５５．DOI:１０．３３９０/nu１１０１００５５．
[９]ALIZC,SILVIOLIR,RAJAIA,etal．Feasibilityofuseofa

mobileapplicationfornutritionassessmentpertinenttoageＧreＧ

latedmaculardegeneration(MANAGER２)[J/OL]．[２０２３Ｇ０１Ｇ

２０]．https://tvst．arvojournals．org/article．aspx? articleid ＝

２５９８４１５．DOI:１０．１１６７/tvst．６．１．４．
[１０]王军敏,樊养余,李祖贺．基于深度卷积神经网络和迁移学习的

纹理图像识别[J]．计算机辅助设计与图形学学报,２０２２,３４(５):

７０１Ｇ７１０．
[１１]WANG Y,WUJ,DENG H,etal．Foodimagerecognitionand

foodsafetydetection methodbasedondeeplearning[J/OL]．
[２０２３Ｇ０１Ｇ２０]．https://www．hindawi．com/journals/cin/２０２１/

１２６８４５３/．DOI:１０．１１５５/２０２１/１２６８４５３．
[１２]MARTINCK,CORREAJB,HAN H,etal．ValidityofthereＧ

motefoodphotographymethod(RFPM)forestimatingenergy
andnutrientintakein nearrealＧtime[J]．Obesity (Silver

Spring),２０１２,２０(４):８９１Ｇ８９９．
[１３]MEZGECS,SELJAK B K．DeepneuralnetworksforimageＧ

baseddietaryassessment[J/OL]．[２０２３Ｇ０２Ｇ０４]．https://www．

jove．com/cn/t/６１９０６/deepＧneuralＧnetworksＧforＧimageＧbasedＧdiＧ

etaryＧassessment．DOI:１０．３７９１/６１９０６．
[１４]DEGREGORYKW,KUIPERP,DESILVIOT,etal．AreviewofmaＧ

chinelearninginobesity[J]．ObesRev,２０１８,１９(５):６６８Ｇ６８５．
[１５]FINKELSTEINEA,KHAVJOU O A,THOMPSON H,etal．

Obesityandsevereobesityforecaststhrough２０３０[J]．AmJPrev

Med,２０１２,４２(６):５６３Ｇ５７０．
[１６]ERGÜN U．Theclassificationofobesitydiseaseinlogisticregression

andneuralnetworkmethods[J]．JMedSyst,２００９,３３(１):６７Ｇ７２．
[１７]KARIMIＧALAVIJEH F,JALILIS,SADEGHI M．Predicting

metabolicsyndromeusingdecisiontreeandsupportvectormaＧ

chinemethods[J]．ARYAAtheroscler,２０１６,１２(３):１４６Ｇ１５２．
[１８]PANARETOSD,KOLOVEROUE,DIMOPOULOSAC,etal．

AcomparisonofstatisticalandmachineＧlearningtechniquesin

evaluatingtheassociationbetweendietarypatternsand１０Ｇyear

cardiometabolicrisk(２００２Ｇ２０１２):theATTICAstudy[J]．BrJ

Nutr,２０１８,１２０(３):３２６Ｇ３３４．
[１９]ZEEVID,KOREMT,ZMORAN,etal．PersonalizednutritionbypreＧ

dictionofglycemicresponses[J]．Cell,２０１５,１６３(５):１０７９Ｇ１０９４．
[２０]AGARWALP,MUKERJIG,DESVEAUXL,etal．MobileApp

􀅰４９􀅰 军事护理　２０２３年１０月,４０(１０)



forimprovedselfＧmanagementoftype２diabetes:multicenter

pragmaticrandomizedcontrolledtrial[J/OL]．[２０２３Ｇ０２Ｇ０４]．htＧ

tps://mhealth．jmir．org/２０１９/１/e１０３２１/．DOI:１０．２１９６/１０３２１．
[２１]HALLSWORTH K,MCPHERSON S,ANSTEE Q M,etal．

Digitalinterventionwithlifestylecoachsupporttotargetdietary

andphysicalactivitybehaviorsofadultswithnonalcoholicfatty

liverdisease:systematicdevelopmentprocessof VITALISE

usinginterventionmapping[J/OL]．[２０２３Ｇ０２Ｇ０４]．https://www．

jmir．org/２０２１/１/e２０４９１/．DOI:１０．２１９６/２０４９１．
[２２]BERMAN M A,GUTHRIENL,EDWARDS KL,etal．Changein

glycemiccontrolwithuseofadigitaltherapeuticinadultswithtype２

diabetes:cohortstudy[J/OL]．[２０２３Ｇ０２Ｇ１０]．https://diabetes．jmir．

org/２０１８/１/e４/．DOI:１０．２１９６/diabetes．９５９１．
[２３]OKAR,NOMURAA,YASUGIA,etal．Studyprotocolforthe

effectsofartificialintelligence(AI)ＧsupportedautomatednutriＧ

tionalinterventiononglycemiccontrolinpatientswithtype２diＧ

abetesmellitus[J]．DiabetesTher,２０１９,１０(３):１１５１Ｇ１１６１．
[２４]林旭,张旭光．精准营养白皮书[M/OL]．[２０２３Ｇ０１Ｇ３０]．https://

max．book１１８．com/html/２０２２/０９１６/６１４５０２２０１５００４２４０．shtm．
[２５]BOUSHEYCJ,SPODEN M,ZHUFM,etal．Newmobilemethods

fordietaryassessment:reviewofimageＧassistedandimageＧbaseddietaＧ

ryassessmentmethods[J]．ProcNutrSoc,２０１７,７６(３):２８３Ｇ２９４．

[２６]ZHANGD,CHENGX,SUND,etal．AdditiveChem:acomprehensive

bioinformaticsknowledgeＧbaseforfoodadditivechemicals[J/OL]．
[２０２３Ｇ０２Ｇ２３]．https://linkinghub．elsevier．com/retrieve/pii/S０３０８Ｇ

８１４６(１９)３１６３７Ｇ１．DOI:１０．１０１６/j．foodchem．２０１９．１２５５１９．
[２７]ZHANGD,GONGL,DINGS,etal．FRCD:Acomprehensive

foodriskcomponentdatabasewithmolecularscaffold,chemical

diversity,toxicity,andbiodegradabilityanalysis[J/OL]．[２０２３Ｇ

０２Ｇ２３]．https://linkinghub．elsevier．com/retrieve/pii/S０３０８Ｇ

８１４６(２０)３０３３２Ｇ０．DOI:１０．１０１６/j．foodchem．２０２０．１２６４７０．
[２８]ZHANGD,OUYANGS,CAIM,etal．FADBＧChina:amolecularＧlevel

foodadulterationdatabaseinChinabasedonmolecularfingerprintsand

similarityalgorithmsprediction expansion[J/OL]．[２０２３Ｇ０２Ｇ２３]．

https://linkinghub．elsevier．com/retrieve/pii/S０３０８Ｇ８１４６(２０)３０８７２Ｇ４．

DOI:１０．１０１６/j．foodchem．２０２０．１２７０１０．
[２９]CHATELAN A,BOCHUD M,FROHLICH K L．Precision

nutrition:hypeorhopeforpublichealthinterventionstoreduce

obesity? [J]．IntJEpidemiol,２０１９,４８(２):３３２Ｇ３４２．
[３０]GANJ,SIEGELJB,GERMANJB．Molecularannotationof

foodＧtowardspersonalizeddietandprecisionhealth[J]．Trends

FoodSciTechnol,２０１９,９１:６７５Ｇ６８０．
(本文编辑:郁晓路)

􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅􀤅
(上接第９１页)
[２１]XUEQ L．Thefrailtysyndrome:definitionandnaturehistory

[J]．ClinGeriatriMed,２０１１,２７(１):１Ｇ１５．
[２２]FRIEDLP,TANGENC,WALSTONJ,etal．Frailtyinolder

adults:evidenceforaphenotype[J]．JGerontolABiolSciMed

Sci,２００１(３),５６:M１４６ＧM１５６．
[２３]WHITSON HE,COHENHJ,SCHMADERKE,etal．Physical

resilience:notsimplytheoppositeoffrailty[J]．JAm Geriatr

Soc,２０１８,６６(８):１４５９Ｇ１４６１．
[２４]李春玉,唐琳熙,金锦珍,等．社区老年人的内在能力及外环境因

素对健康老龄化的影响[J]．军事护理,２０２１,３８(１２):２２Ｇ２５．
[２５]HUF W,LIN C H,LAIP H,etal．Predictivevalidityofthe

physicalresilienceinstrumentforolderadults(PRIFOR)[J]．J

NutrHealthAging,２０２１,２５(９):１０４２Ｇ１０４５．
[２６]WUC,LINTZ,SANDERSJL．AsimplifiedapproachforclasＧ

sifyingphysicalresilienceamongcommunityＧdwellingolderaＧ

dults:thehealth,aging,andbodycompositionstudy[J]．JFrailty

Aging,２０２２,１１(３):２８１Ｇ２８５．
[２７]刘硕,刘晓红．老年人内在能力的研究现状[J]．中华老年多器官

疾病杂志,２０２２,２１(５):３８５Ｇ３８８．
[２８]COLÓNＧEMERICC,PIEPERCF,SCHMADERKE,etal．Two

approachestoclassifyingandquantifyingphysicalresilienceinlongiＧ

tudinaldata[J]．JGerontolABiolSciMedSci,２０２０,７５(４):７３１Ｇ７３８．
[２９]WUC,LIYX,MARRON M M,etal．QuantifyingandClassifＧ

yingPhysicalResilienceAmongOlderAdults:TheHealth,AgＧ

ing,andBodyCompositionStudy[J]．JGerontolABiolSciMed

Sci,２０２０,７５(１０):１９６０Ｇ１９６６．
[３０]BELSKYDW,CASPIA,HOUTSR,etal．QuantificationofbioＧ

logicalaginginyoungadults[J]．ProcNatlAcadSciU S A,

２０１５,１１２(３０):E４１０４ＧE４１１０．
[３１]PARKERDC,COLÓNＧEMERICC,HUEBNERJL,etal．BioＧ

markersassociatedwithphysicalresilienceafterhipfracture[J]．

JGerontolABiolSciMedSci,２０２０,７５(１０):e１６６Ｇe１７２．
[３２]O’CONNELLM DL,SAVVA G M,FINUCANEC,etal．ImＧ

pairmentsinhemodynamicresponsestoorthostasisassociated

withfrailty:resultsfromTheIrishLongitudinalstudyonageing
(TILDA)[J]．JAmGeriatrSoc,２０１８,６６(８):１４７５Ｇ１４８３．

[３３]GIJZELSM W,WHITSONHE,VAN DELEEMPUTIA,etal．

Resilienceinclinicalcare:gettingagripontherecoverypotentialof

olderadults[J]．JAmGeriatrSoc,２０１９,６７(１２):２６５０Ｇ２６５７．
[３４]陈旭娇,严静,王建业,等．中国老年综合评估技术应用专家共识

[J]．中华老年病研究电子杂志,２０１７,４(２):１Ｇ６．
[３５]World Health Organisation．Integratedcareforolderpeople

(ICOPE):guidanceforpersonＧcentredassessmentandpathways

inprimarycare[R/OL]．[２０２３Ｇ０２Ｇ１４]．https://www．who．int/

publications/i/item/WHOＧFWCＧALCＧ１９．１．
[３６]TAVASSOLIN,PIAUA,BERBONC,etal．FrameworkimpleＧ

mentationoftheinspireicopeＧcareprogramincollaborationwith

theWorldHealthOrganization(WHO)intheOccitaniaRegion
[J]．JFrailtyAging,２０２１,１０(２):１０３Ｇ１０９．

[３７]WONC W,HAE,JEONGE,etal．WorldHealthOrganization

integratedcareforolderpeople(ICOPE)andtheintegratedcare

ofolderpatientswithfrailtyinprimarycare(ICOOP_Frail)

studyinKorea[J]．AnnGeriatrMedRes,２０２１,２５(１):１０Ｇ１６．
[３８]LEEH,LEEE,JANGIY．Frailtyandcomprehensivegeriatric

assessment[/OL]．[２０２３Ｇ０２Ｇ１４]．https://jkms．org/DOIx．php?

id＝１０．３３４６/jkms．２０２０．３５．e１６．DOI:１０．３３４６/jkms．２０２０．３５．e１６．
[３９]姚林,徐岚,潘习,等．老年人健康行为生态瞬时评估的研究进展

[J]．中华护理杂志,２０２２,５７(２０):２５４２Ｇ２５４６．
(本文编辑:郁晓路)

􀅰５９􀅰
军事护理

MilNurs
　October２０２３,４０(１０)


